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Ozet

Uretken yapay zeka sistemlerinin yayginlasmasi, dijital gazetecilik
alaninda o6zellikle de haber tretim siireclerinde gazetecilik
normlarinin s6z konusu sistemler tarafindan nasil yeniden iiretildigi
sorusunu giindeme getirmistir. Ozellikle kriz ve afet haberleri
gibi hassas iceriklere sahip, yiiksek belirsizlik iceren baglamlarda
yapay zekanin lretken dil modellerinin; dogrulama, nesnellik
ve etik sorumluluk gibi gazetecilik alaninin temel ilkelerine
nasil yaklastifi 6nemli bir arastirma konusu haline gelmistir. Bu
calisma, ayni afet senaryosu lizerinden, iki farkl biiyiik dil modeli
(ChatGPT-40, Gemini 1.5 Pro) tarafindan tlretilen haber metinlerini
karsilastirmali olarak ele almayr amac¢lamaktadir. Arastirma
tek vaka temelli karsilastirmali nitel icerik analizi yontemiyle
yuritilmustir. Yapilan analiz kapsaminda iki modelden elde edilen
haber metinleri; dil ve tuslup o6zellikleri, gazetecilik normlarina
uyum, yapisal organizasyon ve prompt sadakati kategorileri
dogrultusunda kodlanmis ve karsilastirilmistir. Elde edilen bulgular,
iki modelin de genel baglamda nesnel ve temkinli bir haber dili
kullandigini géstermektedir. ChatGPT geleneksel ajans haberciligine
daha yakin dogrusal bir haber yapisi iiretmekte, Gemini ise
alt basliklarla internet haberciligine daha uyumlu modiiler bir
haber metni Urettigi tespit edilmistir. Ayrica, Gemini'nin haber
ciktisinda baglamin sinirh 6l¢lide de olsa genislettigi gozlenmistir.
Calisma, tiretken biiytlik dil modellerinin afet ve kriz haberciliginde
gazetecilik normlarin1 yeniden iiretme bicimlerinin modele 6zgi
farkliliklar gosterebildigini ortaya koymaktadir. Ayrica, yapay zeka
destekli gazeteciligin geleceginde insan ile algoritmalar arasindaki
is birliginin daha belirleyici olacagin1 gostermektedir. Calisma,
tim bu baglamlarda yapay zeka destekli haber iiretimine iliskin
literatiire nitel bir katki sunmaktadir.

Abstract

Generative Artificial Intelligence in Crisis Journalism: A
Comparative Analysis of ChatGPT and Gemini News Texts

The growing use of generative artificial intelligence systems has
raised important questions in digital journalism, particularly
regarding how journalistic norms are reproduced by such systems
in news production processes. This issue becomes especially
significant in crisis and disaster reporting, where uncertainty is
high and journalistic principles such as verification, objectivity, and
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ethical responsibility are critically important. This study aims to comparatively examine
news texts generated by two large language models (ChatGPT and Gemini) based on the
same disaster scenario. The research employs a single-case comparative qualitative content
analysis. Within the scope of the analysis, the news texts produced by both models were coded
and compared according to language and tone, adherence to journalistic norms, structural
organization, and prompt fidelity. The findings indicate that both models generally adopt a
neutral and cautious tone in news reporting. However, notable differences were observed
in their textual organization. ChatGPT tends to produce a more linear structure resembling
traditional agency journalism, whereas Gemini generates a modular news text organized
through subheadings, which is more compatible with online journalism formats. In addition,
the Gemini output was observed to expand the given context to a limited extent. Overall, the
study suggests that generative large language models may reproduce journalistic norms in
crisis and disaster reporting while displaying model-specific patterns in news construction.
The findings also indicate that collaboration between human journalists and algorithmic
systems is likely to become increasingly significant in the future of Al-assisted journalism. In
this respect, the study provides a qualitative contribution to the literature on Al-supported
news production.

1. Giris

Gazeteciligin temel konular1 arasinda yer alan; haber yazim pratikleri, editéryal sorumluluk,
haber dogrulama siiregleri ve etik ilkelere baghlik biiyiik dil modelleri (Large Language
Models - LLM) kokenine dayali iiretken yapay zeka sistemlerinin gelisimiyle yeniden
tartisma konusu olmustur (Graefe, 2016; Shi & Sun, 2024). Haber iiretiminde kullanilmaya
baslanan yapay zeka destekli siirece iliskin calismalar; otomatik gazetecilik uygulamalarinin
mesleki yapidaki etkilerine, algoritmik sistemlerin dogruluk performanslarina ve
gazetecilerin bu teknolojilere yonelik algilarina odaklanmaktadir (Carlson, 2015; Danzon-
Chambaud, 2021; Thurman ve ark., 2017). Ancak, tretken yapay zeka modellerinin haber
tretim pratikleri baglaminda gazetecilik normlarini nasil yeniden trettiklerine dair
karsilastirmali ve metin temelli analizlerin sinirli kaldig1 goriilmektedir (Dodds ve ark.,
2024; Gokdemir, 2025). Ozellikle, afet ve kriz gibi yiiksek belirsizlik iceren baglamlarda,
tiretken yapay zeka modellerinin etik sorumluluk, nesnellik ve dogrulama ilkelerine nasil
yaklastig1 6nemli bir arastirma alanidir (Arshad, 2025). Afet haberciligi, gazetecilik alaninin
en hassas konularindan biridir. Bu tiir haberlerde dogrulanmamis bilginin yayilmasi,
spekiilasyon liretimi ya da dramatizasyon egilimleri vatandaslar iizerinde panige ya da
yanlis yonlendirmelere yol acabilir (Anadolu Ajans1 Akademi, t.y.;; Newman ve ark., 2024).
Bu nedenle kriz baglami, gazetecilik normlarinin sinandigi ve editoryal temkinin belirleyici
oldugu bir alan olarak dikkat ¢eker. Yapay zeka sistemlerinin bu tiir baglamlarda nasil
metin irettigi, yalnizca teknik bir performans meselesi degil; ayn1 zamanda normatif bir
sorumluluk gerektirmektedir (Agbaeze ve ark., 2025; Irvan, 2024).

Bu calisma, ayni afet senaryosu ve ayni haber yazim promptu dogrultusunda iki farkl biiytiik
dil modelinin (ChatGPT-40, Gemini 1.5 Pro) iirettigi haber metinlerini karsilastirmali olarak
incelemektedir (Arshad, 2025; Silver, 2025). Amag, hangi modelin “daha basarili” oldugunu
belirlemek degil; her iki modelin gazetecilik normlariny, etik ilkeleri ve metin yapilandirma
bicimlerini nasil kurguladigini analiz etmektir (Xu ve ark., 2025). Bu baglamda c¢alisma,
tiretken yapay zeka sistemlerinin kriz haberciliginde norm itiretim pratiklerini anlamaya
yonelik nitel bir katki sunmay1 hedeflemektedir. Ozellikle kriz ve afet gibi belirsizlik diizeyi
ylksek baglamlarda, bu modellerin nesnellik, etik sorumluluk ve dogrulama ilkelerine nasil
yaklastig1 heniiz yeterince acgikliga kavusturulmamistir ve alanda bosluklar bulunmaktadir.
Bu bosluktan hareketle ¢alisma asagidaki arastirma sorularina yanit aramaktadir:
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Tablo 1. Arastirma Sorulari ve Analiz Boyutlari

Arastirma | Arastirma Sorusu iliskili Analiz

Sorusu Boyutu

Kodu

AS1 Ayni afet senaryosu ve ayni prompt altinda Genel
ChatGPT ve Gemini tarafindan tiretilen haber karsilastirmali
metinleri gazetecilik normlar1 agisindan nasil norm analizi
farklilasmaktadir?

AS2 Uretilen metinler yapisal organizasyon (baslik, Yapisal 6zellikler

haber akisi, ters piramit yapisi, alt baslik kullanimi)
bakimindan hangi yonlerden ayrismaktadir?

AS3 Modeller nesnellik, belirsizlik yonetimi ve Dil ve etik boyut
etik sorumluluk acisindan nasil bir yaklasim
sergilemektedir?

AS4 Her iki model verilen baglam sinirlarina ne 6lgtide Prompt sadakati

bagh kalmakta; baglam disi bilgi iiretimi ya da
genisletme egilimi gostermekte midir?

AS5 Metin liretiminde modele 6zgii sablonlasma veya Algoritmik
algoritmik egilimler gézlenmekte midir? egilimler

Bu arastirma sorularinin kuramsal ve kavramsal zemininin ortaya Kkonulabilmesi icin
yapay zekd destekli gazetecilik alaninda yiiritilen ¢alismalarin sistematik bigimde
degerlendirilmesi gerekmektedir. Uretken biiyiik dil modellerinin haber iiretimindeki
rolii, yalnizca teknolojik bir yenilik olarak degil; gazetecilik normlari, editéryal sorumluluk
ve kriz baglamindaki etik hassasiyetler agisindan ele alinmalidir. Bu nedenle literatiir
taramasi, oncelikle yapay zeka ve otomatik gazetecilik tartismalarini, ardindan tretken
dil modellerinin metinsel iiretim kapasitesini ve son olarak kriz haberciliginin normatif
cercevesini incelemektedir.

2. Literatiir Taramasi
2.1. Yapay Zeka ve Otomatik Gazetecilik

Yapay zeka destekli haber tretimi, dijital gazetecilik alaninda 6nemli bir doéniisim
siirecini beraberinde getirmistir. Ozellikle algoritmik sistemlerin veri temelli haber
tiretiminde kullanilmasi, otomatik gazetecilik (automated journalism) kavramini literatiire
kazandirmisti. Otomatik gazetecilik literatiirde genel olarak "haber hikayelerini insan
miidahalesi olmadan otomatik olarak olusturmak igin algoritmalarin veya yazilimlarin
kullanilmas siireci” biciminde tanimlanmaktadir. Bu kavram, haber iiretim siireglerinde
yaz1 yazma gibi gorevlerin yapay zeka tabanli uygulamalar tarafindan devralinmasini veya
desteklenmesini ifade eder (Nanz, A., Binder, A., ve Matthes, J. 2025). Habercilik alaninda
yapay zek3, verileri analiz ederek bunlar1 belirli bir stille tutarll bir anlatiya (narrative)
doniistiiren "algoritmik” veya "otomatik" gazetecilik bicimi olarak tanimlanmaktadir (Ay,
A. 2022). Bu siiregte haber lretiminin insan emeginden algoritmik sistemlere kaymasi,
gazetecilikte mesleki otorite, editoryal sorumluluk ve dogrulama mekanizmalarinin yeniden
tartisilmasina yol agmistir (Carlson, 2015). Algoritmalarin haber iiretim siireglerine
entegrasyonu, yalnizca hiz ve verimlilik meselesi degil; ayni zamanda hesap verebilirlik ve
seffaflik sorunu olarak da ele alinmaktadir (Diakopoulos, 2019). Bu baglamda yapay zeka
sistemlerinin iirettigi iceriklerin gazetecilik normlarina uygunlugu énemli bir arastirma
alani haline gelmistir.
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2.2. Uretken Biiyiik Dil Modelleri ve Metinsel Uretim

Biiytik dil modelleri en basit sekilde tanimlandiginda; devasa veri setleri tizerinde egitilen
ve olasiliksal hesaplamalar yoluyla bir sonraki kelimeyi tahmin ederek insan benzeri,
akicit metinler insa eden sistemlerdir (Mufioz-Ortiz ve ark., 2024). Son yillarda gelistirilen
tiretken biiylik dil modelleri (Large Language Models - LLM), otomatik gazeteciligin
kapsamini genisletmistir. Bu modeller yalnizca veri aktarimi yapmakla kalmayip, baglamsal
olarak tutarl;, akiskan ve biitinliikli metinler tiretebilmektedir (Brown et al., 2020). Bu
durum, gazetecilik alaninda norm iiretiminin algoritmik sistemler tarafindan nasil yeniden
yapilandirildig1 sorusunu giindeme getirmistir. Mevcut ¢alismalar, ChatGPT gibi tretken
modellerin dogruluk, tarafsizlik ve giivenilirlik diizeyini degerlendirmeye odaklanmaktadir.
Ancak bu arastirmalarin ¢cogu tek model {izerinden ilerlemekte ve karsilastirmali analizlere
sinirh yer vermektedir. Ayrica iiretken modellerin kriz baglaminda nasil bir dil ve yap1 tercih
ettigi lizerine yapilan calismalarin sayisi olduk¢a sinirhdir.

2.3. Kriz ve Afet Haberciligi Baglami

Afetvekriz haberciligi, gazetecilik etiginin en hassas uygulama alanlarindan biri olarak kabul
edilmektedir. Bu tiir haberlerde dogrulanmamuis bilgilerin yayilmasi, spekiilatif dil kullanimi
ve dramatizasyon egilimleri kamu yarar1 agisindan ciddi riskler dogurabilmektedir (Allan &
Cottle, 2009). Bu nedenle kriz baglami, gazetecilik normlarinin en yogun bicimde sinandigi
alanlardan biridir. Belirsizlik kosullarinda haber tiretimi; dogrulama, temkinli dil kullanimi
ve resmi kaynak atfi gibi ilkeleri gerektirir. Zelizer’e (2015) gore gazetecilik pratigi yalnizca
bilgi aktarma degil, ayn1 zamanda sorumlu temsil tiretme stirecidir. Bu ¢ercevede tretken
yapay zeka sistemlerinin kriz baglaminda nasil metin tirettigi normatif agidan incelenmelidir.

2.4. Literatiirdeki Bosluk ve Calismanin Konumu

Literatiir incelendiginde, yapay zeka destekli gazetecilik lizerine 6énemli kuramsal ve
ampirik katkilar bulunmakla birlikte, farkli biiyiik dil modellerinin ayni haber baglami
altinda gazetecilik normlarini nasil yeniden lirettigine iliskin karsilastirmali nitel analizlerin
siirli oldugu goriilmektedir. Ozellikle kriz baglaminda model ¢iktilarinin yapisal, dilsel ve
etik boyutlariyla birlikte ele alindig1 calismalarin eksikligi dikkat cekmektedir. Bu ¢alisma,
ayn1 afet senaryosu ve ayni prompt kullanilarak ChatGPT ve Gemini modellerinin lirettigi
haber metinlerini karsilastirmali nitel icerik analizi yontemiyle inceleyerek s6z konusu
boslugu doldurmay1 amaglamaktadir. Bu literatiir boslugu dogrultusunda c¢alisma, tiretken
biliyiik dil modellerinin kriz baglaminda gazetecilik normlarini nasil yapilandirdigini
incelemek amaciyla karsilastirmali nitel icerik analizi yontemini benimsemektedir. Asagida
arastirmanin yontemsel cercevesi ayrintili bicimde sunulmaktadir.

3. Yontem

Bu calisma, tiretken biiyiik dil modellerinin kriz baglaminda gazetecilik normlarini nasil
yeniden yapilandirdigini incelemek amaciyla tek vaka temelli karsilagtirmali nitel igerik
analizi yontemini benimsemektedir. Nitel icerik analizi, metinlerin anlam yapilarinin
sistematik kodlama yoluyla ¢éziimlenmesine olanak taniyan bir arastirma yaklasimidir
(Krippendorff, 2018; Schreier, 2012). Arastirma kapsaminda ayni afet senaryosu ve ayni
haber yazim promptu kullanilarak iki farkl biiyiik dil modelinden (ChatGPT-40, Gemini 1.5
Pro) elde edilen haber metinleri karsilastirmali olarak analiz edilmistir. Calisma, modellerin
teknik performansini 6lgmeyi degil; gazetecilik normlarini, etik ilkeleri ve metinsel
organizasyon bicimlerini nasil kurguladiklarini incelemeyi amaglamaktadir.

Veri toplama siirecinde her iki modele ayni Tiirkge prompt ve ayni baglam bilgisi verilmistir.
Prompt; tarafsiz dil kullanimi, 5N1K cercevesine uygunluk, resmi kaynak atfi ve sansasyonel
ifadelerdenkacinmagibigazetecilikilkeleriniicereceksekilde yapilandirilmistir. Modellerden
elde edilen ¢iktilar herhangi bir editoryal miidahale yapilmaksizin kaydedilmis ve ham
veri olarak degerlendirilmistir. Analiz siireci, giris boltimiinde sunulan arastirma sorulari
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dogrultusunda iki diizeyde yiiriitiilmiistiir. ilk olarak, her iki modelin gazetecilik normlari
acisindan genel egilimleri (AS1) karsilastirilmistir Bu kapsamda nesnellik, belirsizlik
yonetimi, spekiilasyondan kaginma ve etik temkin gibi géstergeler degerlendirilmistir. Ikinci
asamada ise genel normatif ¢erceve; yapisal organizasyon (AS2), dil ve tslup ozellikleri
(AS3), baglam sinirlarina baglilik ve prompt sadakati (AS4) ile modele 6zgii metinsel
egilimler (AS5) kategorileri altinda ayrintilandirilmistir. Kodlama stireci agik kodlama ve
tematik siniflandirma asamalarini icermekte olup, elde edilen bulgular karsilastirmali
bicimde yorumlanmistir. Analiz kategorileri kriz haberciligi literatiiriinde vurgulanan
normatif ilkelerle iliskilendirilmistir (Allan & Cottle, 2009; Zelizer, 2015).

Calisma tek vaka tasarimina dayandigindan genelleme amaci tasimamakta; tiretken buyiik
dil modellerinin kriz baglamindaki normatif iiretim pratiklerine iliskin bir nitel bir analiz
sunmay1 hedeflemektedir. Bu yilizden tretken biiyiik dil modellerinin kriz baglaminda
gazetecilik normlarini nasil yeniden yapilandirdigini incelemek amaciyla tek vaka temelli
karsilastirmali nitel igerik analizi yontemini benimsemektedir. Analize konu olan veri
seti, ayni baglam bilgisi ve ayn1 prompt kullanilarak ChatGPT ve Gemini modellerinden
elde edilen iki ham haber metninden olusmaktadir. Model ciktilar1 herhangi bir editoryal
miidahale yapilmaksizin kaydedilmis ve analiz edilmistir.

3.1. Analize Konu Olan Model Ciktilar1 ve Prompt

Bu calisma kapsaminda analiz edilen veri seti, ayni baglam bilgisi ve ayn1 haber yazim
promptu kullanilarak ChatGPT-40, Gemini 1.5 Pro modellerinden elde edilen iki haber
metninden olusmaktadir. Her iki modele de es zamanl olarak ayni talimat metni ve ayni
baglam bilgisi verilmis; ¢iktilar herhangi bir editoryal miidahale yapilmaksizin ham veri
olarak kaydedilmistir. Bu yaklasim, modellerin gazetecilik normlarini kendi igsel tiretim
mantiklart dogrultusunda nasil yapilandirdigini gézlemlemeyi amaclamaktadir. Asagida
analiz edilen model ¢iktilar1 ve kullanilan prompt metni seffaflik ve yontemsel izlenebilirlik
ilkeleri dogrultusunda tam haliyle sunulmaktadir.

3.1.1. Promt

“Ulusal 6lcekte yayin yapan bir haber kurulusunda gorev yapan profesyonel bir gazetecisin.
Asagida verilen bilgiler dogrultusunda, ulusal bir haber sitesinde yayimlanabilecek tarafsiz,
dogru ve etik ilkelere uygun bir haber metni yaz. Haber metninde gazetecilik ilkelerine
(nesnellik, dogruluk, kamu yarar1 ve etik sorumluluk) uygun hareket et. Varsayimda
bulunma, sansasyonel ve duygusal ifadeler kullanma. Dogrulanmis bilgiler ile resmi
aciklamalari agik bicimde ayirt et. Asagida yer almayan hic¢bir bilgiyi metne ekleme. Haberi
acik bir baslikla baslat ve geleneksel haber yazim kurallarina uygun bir yap1 kullan. Baglam
bilgisi: Gece saatlerinde Tirkiye'nin kiy1 bolgelerinden birinde gli¢lii bir deprem meydana
gelmistir. Deprem, cevre illerde de hissedilmistir. ilk belirlemelere gore ¢ok sayida binada
hasar olustugu bildirilmistir. Yetkili kurumlar tarafindan can kaybi veya yarali sayisina iligkin
heniiz kesinlesmis bir agiklama yapilmamistir. Afet miidahale ekipleri ve yerel yonetimler,
etkilenen bélgelerde arama kurtarma caligmalarini baglatmistir. I¢isleri Bakanligi, siirecin
koordinasyonu i¢in kriz yonetim biriminin devreye alindigini duyurmustur. Bu sirada sosyal
medya platformlarinda dogrulanmamis bilgi ve goriintiilerin hizla yayildig, yetkililerin
kamuoyunu resmi kaynaklara itibar etmeleri konusunda uyardigi belirtilmistir.”

3.1.2. ChatGPT-40 Haber Metni

“Kiy1 Bolgesinde Gece Saatlerinde Deprem: Arama Kurtarma Calismalari
Stiriiyor

Tirkiye'nin kiy1 bolgelerinden birinde gece saatlerinde giiclii bir deprem
meydana geldi. Depremin ¢evre illerde de hissedildigi, ilk belirlemelere gore
cok sayida binada hasar olustugu bildirildi.
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Yetkili kurumlar tarafindan yapilan agiklamalarda, can kaybi veya yarali sayisina
iliskin heniiz kesinlesmis bir bilginin bulunmadig: ifade edildi. Hasara iliskin
tespit calismalarinin devam ettigi belirtildi.

Afet midahale ekipleri ve yerel yonetimler, depremden etkilenen bolgelerde
arama kurtarma c¢alismalarini baglattli. Sahadaki faaliyetlerin koordinasyon
icinde siirdirildiigii kaydedildi. icisleri Bakanhgi, siirecin etkin bigimde
yonetilmesi amaciyla kriz yonetim biriminin devreye alindigini duyurdu.

Calismalarin ilgili kurumlar arasinda esgiidiimle yiiriitiildiigii aktarildi. Ote
yandan, sosyal medya platformlarinda dogrulanmamis bilgi ve goriintiilerin hizla
yayildigina dikkat cekildi. Yetkililer, kamuoyunun yalnizca resmi kaynaklardan
yapilacak aciklamalara itibar etmesi yontinde uyarida bulundu.”

3.1.3. Gemini 1.5 Pro Haber Metni
“Kiy1 Bélgesinde Deprem: Arama Kurtarma Calismalari Baslatildi

TURKIYE - Gece saatlerinde Tiirkiye’'nin kiy1 bélgelerinden birinde meydana
gelen giliclii deprem, cevre illerde de yogun sekilde hissedildi. Depremin
ardindan ilk belirlemelere gore ¢cok sayida binada hasar olustugu bildirilirken,
ekiplerin bolgedeki ¢calismalar1 devam ediyor.

Resmi Makamlar ve Kriz Yonetimi

I¢isleri Bakanligi, deprem sonrasi siirecin koordinasyonunu saglamak amaciyla
kriz yonetim biriminin devreye alindigini duyurdu. Afet miidahale ekipleri ve
yerel yonetimler, sarsintidan etkilenen bolgelere sevk edilerek arama kurtarma
faaliyetlerine basladi.

Can Kayb1 ve Yarali Durumu

Yetkili kurumlar tarafindan can kaybi veya yarali sayisina iliskin heniiz
kesinlesmis bir aciklama yapilmadi. Bolgedeki hasar tespit ve arama tarama
calismalar1 siirerken, resmi makamlar verilerin netlesmesinin ardindan
kamuoyunun bilgilendirilecegini ifade etti.

Dezenformasyon Uyarisi

Deprem sonrasi sosyal medya platformlarinda dogrulanmamis bilgi ve
goriintiilerin hizla yayilmasi tizerine yetkililer bir uyar1 yayimladi. Kamuoyunun,
bilgi kirliligine karsi dikkatli olmasi ve yalnizca resmi kaynaklardan gelen
aciklamalara itibar etmesi gerektigi vurgulandi.

Not: Bolgedeki gelismeler ve resmi agiklamalar yakindan takip edilmektedir.”
3.1.4. Gegerlilik ve Giivenirlik

Bu c¢alismada gecerlilik ve giivenirligi saglamak amaciyla arastirma siireci kontrolli ve
seffaf bir bicimde yapilandirilmistir. Her iki biiytik dil modeline ayni baglam bilgisi ve ayni
haber yazim promptu verilerek karsilastirilabilir {iretim kosullar1 olusturulmus, boylece
ic gecerlilik gliclendirilmistir. Analiz kategorileri kriz haberciligi ve gazetecilik normlari
literatiiriine dayandirilarak yapi gecerliligi desteklenmistir. Calismada nitel arastirmalarda
gecerlilik ve glivenirligi saglamak amaciyla Lincoln ve Guba'nin (1985) ortaya koydugu
givenilirlik olcttleri dikkate alinmistir Bu c¢ercevede arastirmanin inandiriciligl
(credibility), aktarilabilirligi (transferability), tutarliligi (dependability) ve dogrulanabilirligi
(confirmability) ilkeleri dogrultusunda arastirma stireci yapilandirilmistir (Lincoln & Guba,
1985; Creswell & Poth, 2018).

Arastirmanin analitik izlenebilirligini artirmak icin veri seti (prompt ve model ¢iktilari)
makale igerisinde a¢ik bicimde sunulmustur. Kullanilan haber yazim promptu, baglam bilgisi
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ve model ciktilar acik sekilde sunularak arastirmanin baglamsal sinirlari seffaf bicimde
ortaya konmustur (Schreier, 2012). Kodlama siireci dil ve lislup 6zellikleri, gazetecilik
normlarina uyum, yapisal organizasyon ve prompt sadakati gibi kategoriler cercevesinde
yapilandirilmistir Boylece arastirma bulgularinin veri kaynaklariyla iliskilendirilebilir
olmasi ve arastirma siirecinin seffaf bicimde izlenebilmesi hedeflenmistir (Krippendorff,
2018).

Arastirma tek vaka tasarimina dayandigindan genelleme amaci tasimamakta ancak tiretken
biiyiik dil modellerinin kriz baglamindaki normatif tretim pratiklerine iliskin analitik
diizeyde bir katki sunmaktadir.

4. Bulgular

Yukarida agiklanan analiz siireci ve giktilar dogrultusunda elde edilen kodlama sonuglari
bu béliimde sunulmaktadir. Oncelikle her iki modelin genel normatif egilimleri ve alt analiz
boyutlar1 karsilastirmali olarak tablo hilinde 6zetlenmekte; ardindan bulgular arastirma
sorulari gercevesinde ayrintili bicimde ele alinmaktadir.

Tablo 2. Arastirma Sorulari Cercevesinde Karsilastirmali Kodlama Bulgulari

Analiz Boyutu ChatGPT Gemini Gozlenen Fark

Genel Normatif Nesnel ve temkinli Nesnel dil; sinirh Gemini’de kismi

Egilim (AS1) dil; baglam disina baglam genisletme genisletme
cikmama egilimi egilimi

Yapisal Ters piramit Alt bashiklarla modiiler | Yapisal

Organizasyon (AS2) |yapisina yakin, yapl organizasyon
dogrusal akis farklihigi

Dil ve Uslup (AS3) Belirsizlik ifadeleri | Belirsizlik korunmus; [ Gemini'de
korunmus; yogunluk | 'yogun sekilde niteliklendirme
vurgusu yok hissedildi' ifadesi

Gazetecilik Normlar1 | Resmi kaynak Resmi kaynak vurgusu | Benzer normatif

(AS1/AS3) vurgusu ve ve spekiilasyondan yaklasim
spekiilasyondan kacinma
kacinma

Prompt Sadakati Baglamla sinirl Sinirh 6l¢tide Prompt

(AS4) genisletme baghhiginda fark

Modele Ozgii Egilim | Klasik ajans format1 | Dijital blok formati Sablonlagsma

(AS5) farki

4.1. Genel Normatif Karsilastirma (AS1)

Analiz sonuclari, her iki modelin de kriz baglaminda genel olarak temkinli ve nesnel bir dil
kullanmaya yo6neldigini gostermektedir. Her iki metinde de can kaybi veya yarali sayisina
iliskin kesin bilgi verilmemis, belirsizlik ifadeleri korunmustur. Ornegin ChatGPT ¢iktisinda
“can kayb1 veya yarali sayisina iliskin heniiz kesinlesmis bir bilginin bulunmadig1” ifadesi
kullanilirken, Gemini metninde benzer bicimde “heniiz kesinlesmis bir aciklama yapilmadi”
ifadesine yer verilmistir Bu durum, her iki modelin de kriz haberciliginde spekiilatif

ifadelerden kaginma egilimi gosterdigini ortaya koymaktadir.
4.2. Yapisal Organizasyon (AS2)

Iki model arasinda en belirgin farklihik metinsel organizasyon yapisinda ortaya ¢ikmaktadir.
ChatGPT tarafindan tretilen metin, geleneksel haber yazimina 6zgii ters piramit yapisina
daha yakin bir dogrusal akis sergilemektedir. Haber metni olayin tanimiyla baslamakta
ve gelismeler 6nem sirasina gore aktarilmaktadir. Gemini tarafindan iiretilen metinde ise
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haber alt basliklar kullanilarak boéliimlendirilmistir. “Resmi Makamlar ve Kriz Yonetimi”,
“Can Kaybi ve Yarali Durumu” ve “Dezenformasyon Uyaris1” gibi basliklar metni modiiler bir
yap1igerisinde sunmaktadir. Bu yapi, 6zellikle dijital haber platformlarinda kullanilan igerik
bloklarina benzer bir organizasyon bicimine isaret etmektedir.

4.3. Dil ve Uslup (AS3)

Dil ve lislup bakimindan her iki model de genel olarak nesnel ve temkinli bir anlatim tercih
etmektedir. Bununla birlikte bazi ifade tercihleri modeller arasinda sinirli farkhiliklar
oldugunu géstermektedir. Ornegin Gemini metninde yer alan “deprem cevre illerde yogun
sekilde hissedildi” ifadesi, baglam metninde agik bigimde belirtilmeyen bir niteliklendirme
icermektedir. Buna Kkarsilik ChatGPT metninde deprem icin yalnizca “cevre illerde
de hissedildigi bildirildi” ifadesi kullanilmistir. Bu durum, Gemini modelinin baglami
yorumlayici bicimde genisletmeye daha ac¢ik oldugunu gostermektedir.

4.4. Prompt Sadakati (AS4)

Analiz sonuglari, ChatGPT modelinin verilen baglam ve talimatlara daha siki bagh kaldigini
gostermektedir. ChatGPT ciktisinda baglam metninde yer almayan yeni bilgi veya yorum
eklenmemistir. Gemini metninde ise baglam bilgisi genel olarak korunmakla birlikte bazi
ifadelerin yorumlayici bicimde genisletildigi gozlenmistir. Bu durum, iiretken biiytiik dil
modellerinin baglami yeniden yapilandirma egilimlerinin modele gore farklilasabilecegini
gostermektedir.

4.5. Modele Ozgii Metinsel Egilimler (AS5)

Bulgular, tiretken biiytik dil modellerinin yalnizca icerik liretimi degil, ayn1 zamanda belirli
metinsel organizasyon kaliplari tUrettigini de gostermektedir. ChatGPT metni daha ¢ok
klasik ajans haberciligine benzer bir haber yapisi tiretirken, Gemini metni “Resmi Makamlar
ve Kriz Yonetimi, Can Kaybi ve Yarali Durumu ve Dezenformasyon Uyaris1” seklinde 3 alt
baslik ve boliimlendirme yoluyla dijital habercilik formatina daha yakin bir yap1 ortaya
koymaktadir. Ayrica, “Not: Bolgedeki gelismeler ve resmi agiklamalar yakindan takip
edilmektedir” notuyla haberi tamamlamaktadir. ilgili not internet haberciliginde siklikla
yer alir haberin dinamik bicimde giincellendigini ifade etmek icin kullanilir. Bu farkliliklar,
tiretken modellerin metin liretiminde yalnizca dilsel degil ayn1 zamanda yapisal tercihleri
de yeniden tretebildigine isaret etmektedir.

5. Verilerin Yorumlanisi

Bu ¢alismanin bulgulari, tiretken biiyltik dil modellerinin kriz baglaminda gazetecilik
normlarini yeniden f{retme bicimlerinin hem benzerlikler hem de modele 0zgi
farklhiliklar icerdigini gostermektedir. Her iki modelin de nesnellik, temkinli dil kullanimi
ve spekiilasyondan kacinma gibi temel gazetecilik ilkelerini biiylik dl¢iide korudugu
gorilmiistir. Bu durum, otomatik gazetecilik literatiirtinde algoritmik sistemlerin yerlesik
editoryal normlar taklit edebildigine dair bulgularla értiismektedir (Carlson, 2015).

Bununla birlikte yapisal organizasyon bakimindan ortaya ¢ikan farkliliklar dikkat ¢ekicidir.
ChatGPT’nin ters piramit yapisina yakin dogrusal bir haber kurgusu iiretmesi, geleneksel
ajans haberciligine benzer bir sablonlasmayi isaret etmektedir. Buna karsilik Gemini’'nin alt
basliklarla modiiler bir yapi tercih etmesi, dijital haber platformlarina 6zgii igerik bloklarini
andirmaktadir. Ozellikle Gemini’nin haberin en alt kismmna ekledigi “Not: Bélgedeki
gelismeler ve resmi aciklamalar yakindan takip edilmektedir” ifadesi internet haberciliginin
dinamik yapisini gdstermektedir. Bu durum, iliretken biiyiik dil modellerinin yalnizca
dilsel degil, yapisal normlar1 da farkl bicimlerde yeniden kurguladigini gostermektedir.
Diakopoulos’un (2019) algoritmik sistemlerin editoryal karar siireglerini bicimlendirme
potansiyeline iliskin degerlendirmesi bu bulguyla paralellik gostermektedir.

Dil ve tislup bakimindan her iki modelin de temkinli bir yaklasim sergiledigi gozlenmistir.
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Ancak Gemini ¢iktisinda baglamda acik¢a yer almayan “yogun sekilde hissedildi” ifadesinin
kullanilmasi, sinirli 6lciide baglam genisletme egilimine isaret etmektedir. Bu durum,
tiretken modellerin yalnizca verilen bilgiyi aktarmakla kalmayip baglami yorumlayarak
yeniden yapilandirabilecegini gostermektedir. Kriz haberciligi literatiiriinde belirsizlik
kosullarinda dogrulama ve temkinli temsilin 6nemi vurgulanmaktadir (Allan & Cottle,
2009). Bu baglamda, sinirli dahi olsa baglam genisletme egilimi normatif risk potansiyeli
tasimaktadir.

Prompt sadakati acisindan ChatGPT’nin verilen ¢erceveye daha siki bagh kaldigi; Gemini'in
ise yorumlayici genisletmeye daha ac¢ik oldugu gézlenmistir. Bu bulgu, tiretken yapay zeka
sistemlerinin editoryal denetim olmaksizin tamamen otomatik bicimde kullanilmasinin
normatif riskler dogurabilecegini diisiindiirmektedir. Zelizer'in (2015) gazeteciligin
yalnizca bilgi aktarma degil, sorumlu temsil iiretme pratigi oldugu yoniindeki yaklasimi
dikkate alindiginda, yapay zeka destekli haber iiretiminde insan denetiminin 6nemi daha
da belirginlesmektedir. Bulgular, liretken biiyiik dil modellerinin kriz baglaminda temel
gazetecilik normlarini biiyiik 6l¢iide yeniden liretebildigini; ancak metinsel organizasyon ve
baglam yonetimi bakimindan modele 6zgii farklilasmalar gosterdigini ortaya koymaktadir.
Bu durum, yapay zeka destekli gazetecilik ¢alismalarinda yalnizca dogruluk performansina
degil, normatif yapilandirma bicimlerine de odaklanilmasi gerektigini géstermektedir.

6. Sonuc¢

Bu calisma, ayn1 afet senaryosu ve ayni haber yazim promptu dogrultusunda iki farkh
biiyiik dil modelinin (ChatGPT ve Gemini) tlrettigi haber metinlerini karsilastirmali nitel
icerik analizi yontemiyle incelemistir. Bulgular, her iki modelin de kriz baglaminda temel
gazetecilik normlarini - nesnellik, temkinli dil kullanimi, spekiilasyondan ka¢inma ve resmi
kaynak atfi - biiylik 6l¢iide yeniden liretebildigini gostermektedir. Promt sadakati acisinda
da her iki dil modelinin de basarili oldugu ifade edilebilir. Bu durum, iiretken buyiik dil
modellerinin yerlesik editoryal cerceveleri metinsel diizeyde taklit edebilme kapasitesine
isaret etmektedir. Bununla birlikte calisma, metinsel organizasyon ve baglam yonetimi
bakimindan modele 6zgii farkliliklar bulundugunu ortaya koymustur. ChatGPT’'nin daha
klasik ajans formatina yakin bir yapi tiretmesi; Gemini’'nin ise modiiler ve alt basliklandirilmis
bir organizasyon tercih etmesi, tiretken modellerin yalnizca icerik degil, yapisal normlari
da farkl bicimlerde yeniden kurguladigini gostermektedir. Ayrica baglam sinirlarinin
yonetiminde gozlenen farkliliklar, kriz haberciligi gibi hassas alanlarda editoryal denetimin
O6nemini vurgulamaktadir. Bu ylizden arastirmanin temel katkisi, liretken yapay zeka
sistemlerinin haber tlretimindeki performansini yalnizca dogruluk veya teknik yeterlilik
tizerinden degil; normatif tiretim pratikleri tizerinden degerlendirmesidir. Calisma, dzellikle
kriz ve afet baglaminda, iiretken modellerin gazetecilik normlarini nasil yapilandirdigina
dair karsilastirmali ve metin temelli bir cer¢eve sunmaktadir.

Arastirma tek vaka tasarimina dayandigindan bulgular genellenebilir nitelik tasimamaktadir.
Ayrica her modelden yalnizca tek bir ¢ikti alinmis olmasi, model varyasyonlarinin kapsamli
bicimde incelenmesini sinirlamaktadir. Gelecek arastirmalarda farkli haber tiirlerinin
(siyasi haberler, ekonomi haberleri, insan haklar1 temali haberler vb.) karsilastirmali olarak
incelenmesi; farkli dillerde ve farkli parametre ayarlarinda tiretimlerin analiz edilmesi
Onerilebilir. Bunun yani sira, insan gazeteci degerlendirmeleri ile otomatik metriklerin
birlikte kullanildig1 karma yontemli ¢alismalar, iiretken yapay zeka sistemlerinin editoryal
performansina dair daha kapsamh sonuglar sunabilir. Uretken biiyiik dil modelleri, kriz
haberciligi baglaminda gazetecilik normlarini belirli 6l¢ciide yeniden tiretebilmekle birlikte,
normatif hassasiyetlerin korunmasi acisindan editoryal gozetim gerektiren sistemler
olarak degerlendirilebilir. Bu durum, yapay zeka destekli gazeteciligin geleceginde insan ve
algoritma arasindaki is birliginin belirleyici olacagini gostermektedir.
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